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Параметрическое регрессионное прогнозирование широко распространено 

при решении задач лроrиозироваиия при моделировании экономических 

процессов [ 1 ]. ДанНЪiй подход "хорошо работает" лишь в ситуации, когда 

гипотетическая регрессионная модель наблюдений точно выполняется для 

реальных данных. В прикладНЫХ задачах, к сожалению, гипотетичесJСИе 

модельные предположения обычно нарушаются [ 2, 3 ]. Доклад посВJ1Щен 

исследованию регрессионного прогнозирования при функциональных 

исI<ЗЖениях интервального типа пmотетической функции регрессии для 

многомерной модели. Случай одномерной модели исследован в работе [ 4 ]. 

Рассматривается следующая многомерная модель: Пусть N-меряые 

наблюдениях е S N удовлетворяют уравнению: 

Х = i:e~I) Ч1!..U1) + ).(111) + ; 1 
= 0°'!'(111) + ')..(_111) + ~1, (1) 

/•\ 

где х е S н, t е 1 , 111 е 5 м - вектор факторов, { '1' .(-) : S м S } - заданный 

набор т линейно · независиыьlх функций, причем det(~. ('1'(•1)'1'(•1) )) О, 

в0 = (&~) = (8~/J) е Sнх"' ~ (Nхm)-матрица неизвестных ИСТИЯНЬIХ значений 

парЗметров модели, &~1> е Sн, i = 1, ... ,т, l(·) : 5м 5N - неизвестная 

неслучайная вектор-фун1СЦИJ1, описывающая фунхц:иональное искажение. 

Случайные ошибки {~1}, ~' е S н, предполагаютс11 н.о.р. случайными векторами, 

причем Е{~1} =О, Cov{;1
,;

1
} = 1;. 

Определим интервальные многомерные фушщиоиальные исхажеНЮI 

(ИМФИ) ).(-)в (1): в1_(и) l 1(11) Еt+(и), i = l" .. ,N, где Sж(и) =(~и))- некоторые 

заданные граничные вектор-функции. 
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Рассмотрим алгоритм проn1озирования значения Хт+т е 5 н на основе Т 

набmодений ~ е 5 н, t = 1, ... ,Т и значений факторов и1 , ••• , uт, uт+т, определяемый 

статистикой SO: 

i т+т = S(x1
, •• " х!; U 1, ••• , llт, ит+т) е S н. (2) 

Риском статистического проГноза (2) по Т наблюдениям на "глубину" 't 

назовем суммарную среднеквадратическую ошибку прогнозироваиЮJ: 

r(T,'t)= E{(i т+т_x!"") (iт+т _х!+т)} О. (3) 

Гарантированным риском прогнозирования называется точная вepXIOUI 

Il'аница риска прогнозирования: { 5 ]: 

r+(Т,'t) = sup r(T;r). (4) 
1.(• , .... ". , •• ,~) 

Введемобозначеuия : С=I:1 ~'V (u,)eSн-'",A=I:. 'l'(и,)v (u,)eS"'x"', 

'1'(11) = ('1'1(11)) е 5 "', (z)+ = max (z, О), а, = \jl (u,)А" 1 '1'(11т+т), t = 1, "., Т. 

На практике в nараметри'tеском прогнозировании наибольшее 

распространеm1е получил алгоритм МНК-прогнозирования [ 1 ] : 

i т+т = ё 'l'(ит+т), ё = СА·', (5) 

где ё е 5 н-'" - :МНК-оценха матрицы параметров о0• 

Теорема.Для искажений ИМФИ га~тированпыйршж (4) алгоритма (5) 

равен: r+(Г,т) = rо(Г,т) + I:.1 тах rL:. ((o.J+Вh(иJ - (-о.J+в.~(иJ) - в.~(ит+J)1. 
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